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Abstrak

Penilaian hasil belajar mahasiswa merupakan bagian terpenting dalam suatu proses pembelajaran. Prestasi mahasiswa
dapat ditentukan berdasarkan pencapaian nilai akhir pada mata kuliah tertentu. Nilai akhir mahasiswa dapat digunakan
untuk mengevaluasi dan memprediksi prestasi mahasiswa di masa depan. Penelitian ini dilakukan untuk menganalisis
algoritma Naive Bayesian Classifier (NBC) dalam memprediksi nilai akhir mahasiswa di masa depan berdasarkan data
nilai akhir mahasiswa pada semester sebelumnya. Penelitian ini bermanfaat bagi mahasiswa untuk meningkatkan nilai
mereka, sesuai kelemahan mereka yang terprediksi melalui penelitian ini (wake-up calling). Hasil penelitian ini
menunjukkan bahwa NBC berhasil mengklasifikasikan data dengan akurasi 94,2446 %.

Kata kunci: naive bayesian classifier, prediksi nilai akhir, prestasi mahasiswa, wake-up call

1. PENDAHULUAN

Tujuan utama dari lembaga pendidikan tinggi
adalah menyediakan pendidikan berkualitas bagi
mahasiswa. Salah satu cara untuk mencapai tingkat
kualitas tertinggi dalam sistem pendidikan tinggi adalah
dengan menemukan pengetahuan dari data pendidikan
untuk  mempelajari  atribut utama yang dapat
mempengaruhi prestasi mahasiswa.

Penelitian menggunakan Data Mining di bidang
pendidikan semakin meningkat. Ini merupakan bidang
baru, yang disebut Educational Data Mining(EDM),
yang mengolah data yang berasal dari konteks
pendidikan menjadi sebuah informasi. Informasi yang
didapatkan berguna untuk mendukung keputusan berupa
rekomendasi yang bersifat konstruktif kepada perencana
akademik di lembaga pendidikan tinggi, memangkas
tingkat kegagalan, untuk lebih memahami perilaku
mahasiswa, dan banyak manfaat lainnya.

Kualitas pendidikan tinggi juga dapat dilihat
dari nilai hasil belajar mahasiswa. Pada umumnya
pendidikan tinggi telah memiliki sistem informasi yang
digunakan untuk mengelola data penilaian hasil belajar
mahasiswa.  Sistem informasi mengelola  nilai
berdasarkan poin-poin penilaian yang ditetapkan. Poin-
poin penilaian yang digunakan oleh masing-masing
institusi  pendidikan diatur berdasarkan peraturan
akademik yang dimiliki oleh institusi tersebut.
Berdasarkan Peraturan Pemerintah Nomor 49 tahun 2014
menjelaskan bahwa penilaian pembelajaran adalah
kriteria minimal tentang penilaian proses dan hasil
belajar mahasiswa dalam rangka pemenuhan capaian
pembelajaran lulusan. Penilaian dilakukan berdasaran
nilai tugas, kuis, tugas rumah, ujian tengah semester,
ujian akhir semester. Dalam implementasinya, nilai tugas
merupakan nilai gabungan dari beberapa tugas lain,
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seperti kuis, pekerjaan rumah, laporan praktikum, dan
nilai presentasi.

Penelitian ini memprediksi nilai hasil belajar
mahasiswa pada semester yang sedang berjalan
berdasarkan data nilai hasil belajar mahasiswa pada
semester sebelumnya. Data penilaian  semester
sebelumnya disebut data latith dan data yang akan
diprediksi nilai akhirnya disebut data uji. Data penilaian
terdiri dari sejumlah nilai yaitu nilai kehadiran, nilai
tugas, nilai Ujian Tengah Semester dan nilai Ujian Akhir
Semester mahasiswa Universitas Tama Jagakarsa.

Tiga algoritma yang biasa digunakan dalam
EDM adalah Decision Tree (pohon keputusan), Neural
Network(jaringan saraf tiruan), dan Naive Bayes
Classifier(NBC) [1]. NBC memberikan akurasi tertinggi
dibanding dua algoritma lainnya. Variabel yang
digunakan dalam pengklasifikasian ini adalah IPK,
demografi mahasiswa, latar belakang SMA, beasiswa
dan interaksi sosial [1]. Peneliti mengajukan penggunaan
Algoritma NBC dalam penelitian ini. Algoritma NBC
mengekstraksi pola dari data latih dan proses pengujian
data uji.

a. Rumusan masalah

Adapun masalah yang akan peneliti angkat
adalah:

1. Bagaimana cara menentukan komponen-komponen
penilaian pada nilai akhir mahasiswa yang dapat
digunakan  dalam  memprediksi  nilai  hasil
pembelajaran mahasiswa?

2. Bagaimana cara mengekstraksi dan menganalisa nilai
hasil pembelajaran mahasiswa?

3. Bagaimana akurasi algoritma Naive Bayesian
Classifier ~ untuk  memprediksi  nilai  hasil
pembelajaran mahasiswa?


mailto:arini.pekuwali29@gmail.com

PROSIDING SEMMAU 2018

b. Tujuan
Tujuan dari penelitian ini, yaitu:

1. Mengetahui komponen-komponen penilaian
yang dapat digunakan dalam memprediksi nilai
hasil pembelajaran mahasiswa

2. Mengekstraksi dan menganalisa nilai hasil
pembelajaran mahasiswa

3. Mengetahui akurasi algoritma Naive Bayesian
Classifier untuk memprediksi nilai hasil
pembelajaran mahasiswa.

2. KAJIAN LITERATUR
a. Data Mining (DM)

Konsep Data mining (DM)adalah mengekstrak pola
tersembunyi (hidden pattern) dan menelusuri relasi
antara
variabel-variabel dalam sebuah kumpulan data yang
besar
[2]. Pola yang ditemukan dijadikan dasar pengambilan
keputusan di waktu yang akan datang. Ciri penting dari
DM adalah bahwa volume data yang sangat besar [3].

DM dapat dibagi menjadi beberapa tahap, yaitu:

1. Pembersihan data (untuk membuang data yang
tidak konsisten dan noise).

2. Integrasi data (penggabungan data dari
beberapa sumber).

3. Transformasi data (data diubah menjadi bentuk
yang sesuai untuk di-mining).

4. Aplikasi teknik DM.

5. Evaluasi pola yang ditemukan (untuk
menemukan yang menarik / bernilai).
6. Presentasi  pengetahuan (dengan  teknik

visualisasi).

DM mencakup beberapa metode untuk proses
analisis data, yaitu klasifikasi, pengelompokan
(clustering) dan asosiasi aturan (association rule) [2].
Klasifikasi adalah memprediksi data baru (data uji)
berdasarkan pola dari data latih. Clustering adalah proses
untuk mengelompokan data-data yang memiliki ciri yang
sama ke dalam satu kelompok, dan data dengan ciri lain
ke dalam kelompok lainnya.

b. Education Data Mining (EDM)

Penelitian menggunakan Data Mining di bidang
pendidikan semakin meningkat. Ini merupakan bidang
baru, yang disebut Educational Data Mining (EDM),
yang mengolah data yang berasal dari konteks
pendidikan menjadi sebuah informasi. Informasi yang
didapatkan berguna untuk mendukung keputusan berupa
rekomendasi yang bersifat konstruktif kepada perencana
akademik di lembaga pendidikan tinggi, memangkas
tingkat kegagalan, untuk lebih memahami perilaku
mahasiswa, dan banyak manfaat lainnya [4].
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Tiga algoritma yang biasa digunakan dalam EDM
adalah Decision Tree (pohon Kkeputusan), Neural
Network (jaringan saraf tiruan), dan Naive Bayes
Classifier. Naive Bayes Classifier memberikan akurasi
tertinggi dibanding dua algoritma lainnya. Variabel yang
digunakan dalam pengklasifikasian ini adalah IPK,
demografi mahasiswa, latar belakang SMA, beasiswa
dan interaksi sosial [1].

c. Algoritme Naive Bayesian Classifier

Metode pengklasifikasi yang digunakan dalam
penelitian ini adalah Naive Bayesian Classifier (NBC).
Metode NBC adalah salah satu metode klasifikasi yang
mengasumsikan seluruh atribut dari contoh yang bersifat
independen satu sama lain pada konteks kelas. Meskipun
secara umum asumsi tersebut merupakan asumsi yang
buruk, pada praktiknya metode NBC menunjukkan
kinerja yang sangat baik. Peluang Bayes dapat
digunakan untuk menghitung peluang bersyarat, yaitu
peluang kejadian apabila suatu kejadian diketahui [5].
Metode ini dapat memprediksi kemungkinan anggota
suatu kelas berdasarkan sampel yang berasal dari
anggota kelas tersebut [6]. Karena yang diasumsikan
sebagai variabel independent, maka hanya varians dari
suatu variabel dalam sebuah kelas yang dibutuhkan
untuk menentukan klasifikasi, bukan keseluruhan dari
matriks kovarians.

Langkah pertama dalam pengklasifikasian ini
adalah menghitung nilai rata-rata dan standar deviasi
dari fitur-fitur data latih pada setiap kelas [7]. Nilai rata-
rata dan standar deviasi digunakan untuk menghitung

probabilitas * (xie).

(xkf;lci )2

2
1 ¢

P(xk|C,_):g(xk,yCi,0'Ci): e '
2r o,

dengan g(xk, u. .o, ) adalah fungsi densitas Gaussian

untuk atribut Ay, selama x_dan o_ adalah rata-rata dan
standar deviasi, masing-maéing memberikan nilai atribut
Ay untuk data latih dari kelas C .

Setelah didapatkan probabilitas P (x |C ) untuk

setiap fitur pada setiap kelas, nilai probabilitas P (x |C )
dikalikan

P(X |Ciy=7,_ P(x |C)
sehingga didapatkan probabilitas P(X|C;) untuk setiap
kelasnya. Probabilitas P(X|C;) dikalikan dengan

probabilitas prior setiap kelas maka akan dihasilkan
probabiltas posterior P(C/|X).
P(X|C) P(CC)
P(x)
Penentuan kelas dari data uji mengikuti aturan P(C;|X) >
P(GjX), untuk 1 <j<m, j#i.
Akurasi untuk hasil klasifikasi dapat dicari
dengan menggunakan rumus :
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data uji benar
Akurasi == x 100%

Zdata uji

d. Variabel penting dalam memprediksi performa
mahasiswa

Dalam studi literatur yang dilakukan oleh Shahiri,
dinyatakan bahwa variabel yang paling sering digunakan
dalam memprediksi performa mahasiswa adalah IPK dan
nilai-nilai kuliah (internal assessment) [1]. Sepuluh dari
tiga puluh jurnal yang di-review oleh Shahiri telah
menggunakan IPK sebagai variabel utama dalam
memprediksi performa mahasiswa [1]. Alasan utama
peneliti  menggunakan atribut IPK karena IPK
merupakan tangible value untuk pendidikan di jenjang
lebih tinggi dan dunia pekerjaan.

Internal assessment yang dimaksud adalah tugas-
tugas, kuis, praktek laboratorium, UTS, UAS, dan
kehadiran. Selanjutnya, variabel demografi mahasiswa
dan external assessment. Demografi —mahasiswa
mencakup gender, umur, latar belakang orang tua, dan
disability. Sementara external assessment adalah
diidentifikasi sebagai tanda yang diperoleh dalam ujian
akhir untuk subjek tertentu.

Antara laki-laki dan perempuan memiliki style yang
berbeda dalam proses belajar [8]. Menemukan
kebanyakan perempuan memiliki style belajar yang lebih
positif bila dibandingkan dengan kebiasaan style belajar
laki-laki [9].

3. METODE PENELITIAN
a. Tahapan Penelitian

Kerangka kerja ditunjukansebagai berikut:

Menyebarkan kuesioner dan menentukan
variabel prediksi

v

Mengumpulkan data mahasiswa sesuai variabel
prediksi

Gambar 3.1 Kerangka Kerja Penelitian

3.1.1 Menyebarkan Kuesioner

Pengambilan data menggunakan kuesioner
dimaksudkan mengetahui sudut pandang dosen-dosen
Universitas Tama Jagakarsa dalam penilaian performa
mahasiswa didiknya. Performa mahasiswa dapat diukur
melalui variabel IPK, internal assessment, demografi
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mahasiswa dan external assessment. Kuesioner yang
disebarkan bertujuan mengetahui apakah ada faktor-
faktor subyektif yang mempengaruhi penilaian dosen
terhadap mahasiswa.

3.1.2  Mengumpulkan data mahasiswa sesuai
variable prediksi

Pengumpulan data mahasiswa sesuai variabel
prediksi. Data mahasiswa diperoleh dari bagian
akademik Universitas Tama Jagakarsa.

3.1.3  Preprocessing Data dan Proses Klasifikasi

Variabel prediksi dinormalisasi sehingga
memiliki skala yang sama, tahapan ini disebut
preprocessing data. K-fold cross-validation digunakan
untuk membagi data menjadi data latih dan data uji.
Metode ini melakukan perulangan sebanyak k kali untuk
membagi sebuah himpunan contoh secara acak menjadi
k-subset yang saling bebas. Setiap ulangan disisakan satu
subset untuk pengujian, dan sisanya digunakan untuk
pelatihan. Tlustrasi proses K-fold cross validation dapat
dilihat pada Gambar 3.2. Hasil tahapan training data
latih adalah pola karakteristik data yang menjadi acuan
tahapan testing data uji.

3.2 Lokasi Penelitian

Penelitian ini dilakukan di Universitas Tama
Jagakarsa.

3.3 Pemilihan Variabel

Data nilai hasil pembelajaran mahasiswa pada
Universitas Tama Jagakarsa Fakultas Teknik, Jurusan
Teknik Informatika. Variabel yang digunakan sebagai
berikut:

1. Nilai kehadiran
2. Nilai Kuis

3. Nilai Praktikum
4. Nilai Tugas

5. Nilai UTS

6. Nilai UAS

Di dalam teknik classification keluaran dari
setiap data yang dijadikan target atau class harus berupa
bilangan bulat atau diskrit. Dari data mahasiswa di atas
yang dijadikan parameter target atau variabel keputusan
(class) adalah nilai akhir pembelajaran mahasiswa (A, B,
C,D,danE).

34 Teknik Pengumpulan Data

Dalam penelitian ini teknik pengumpulan data
yang peneliti gunakan adalah kuesioner dan teknik
dokumentasi yaitu berupa dokumen yang memuat data
nilai mahasiswa.
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3.5 Software yang digunakan

Perangkat lunak (Software) yang digunakan dalam
penelitian ini, yaitu:
1. Microsoft Excel 2013
Tabulasi data  dilakukan
perangkat lunak Microsoft Excel 2013.
2. Matlab R2014b
Pengolahan data latih dan data uji dan
penerapan Naive Bayesian Classifier menggunakan
Matlab R2014b.

menggunakan

4. HASIL DAN PEMBAHASAN

4.1 Mata kuliah yang diteliti
Adapun mata kuliah yang kami ambil sebagai sampel

adalah sebagai berikut:

a. Struktur Data
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan bekal
pengetahuan mengenai pengertian struktur data dan
mendefinisikan jenis-jenis tipe data.

b. Algoritma Pemrograman 1
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan dasar
perancangan  program  menggunakan  Bahasa
Pemrograman Pascal.

c. Teknik Kompilasi
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan bekal
pengetahuan mengenai Mahasiswa memahami
konsep dan cara kerja kompilator

d. Pemrograman Web 3
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan bekal
pengetahuan kepada Mahasiswa sehingga mampu
memahami pemrograman web dengan java.

e. Basis Data 1
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan bekal
pengetahuan mengenai latar belakang perancangan
bahasa pemrograman dan memberikan kemampuan
memodelkan permasalahan nyata menggunakan
otomata sebagai alat pemodelannya (dengan studi
kasus bahasa pemrograman).

f. Pemodelan Sistem Informasi
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan bekal
pengetahuan mengenai latar belakang perancangan
bahasa pemrograman dan memberikan kemampuan
memodelkan permasalahan nyata menggunakan
otomata sebagai alat pemodelannya (dengan studi
kasus bahasa pemrograman).

g. Konsep Sistem Informasi
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan
pembelajaran suatu sistem di dalam organisasi yang
mempertemukan kebutuhan pengelolaan transaksi
harian.

h. Analisis dan Perancangan Sistem Informasi
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan
pembelajaran bagaiamana langkah-langkah
pembuatan system.
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i. Algoritma Pemrograman 4
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan
perancangan  program  menggunakan  Bahasa
Pemrograman Java.

j. Jaringan Komputer

Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan
perancangan  program  menggunakan  Bahasa
Pemrograman Java.

k. Algoritma Pemrograman 3
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan
perancangan  program  menggunakan  Bahasa
Pemrograman Visual Basic

. Bahasa Rakitan
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan
perancangan program menggunakan Bahasa Rakitan.

m. Jaringan Syaraf Tiruan
Mata kuliah ini bertujuan untuk memberikan
pembelajaran untuk memodelkan hubungan yang
kompleks antara input dan output untuk menemukan
pola-pola pada data.

4.2 Mata kuliah yang diteliti

Komponen penilaian nilai akhir mahasiswa terbagi atas

dua, yaitu:

a. Daftar hadir dan nilai siswa

Daftar hadir dan nilai siswa (DHDNS) merupakan daftar
berupa form yang harus diisi oleh dosen setiap
pertemuan tatap muka di kelas. Komponen penilaian
yang terdapat di DHDNS terdiri dari Kehadiran,
Tugas, UTS dan UAS.

b. Komponen penilaian akhir mahasiswa berdasarkan
kuesioner

Poin-poin dari kuesioner yang disebar adalah sebagai

berikut:

Kerajinan atau kehadiran

Sikap perilaku

Keaktifan

Bertanggungjawab

Disiplin

SNk WD =

Dari hasil penyebaran kuesioner didapatkan bahwa
kelima poin di atas berpengaruh tidak signifikan
terhadap nilai akhir mahasiswa.

4.3 Hasil Rekap Kuesioner
Kuesioner dibagikan kepada 10 orang dosen

Universitas Tama Jagakarsa. Hasil rekap kuesioner
disajikan dalam Tabel 4.1.

Tabel 4.1 Hasil rekap kuesioner

Penilaian

No Pertanyaan TP |7 S

1 | Saya akan memberikan nilai
baik kepada mahasiswa yang
selalu datang tepat waktu pada
jam perkuliahan

2 | Saya akan memberikan nilai
kurang kepada mahasiswa yang
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sering meninggalkan kelas
tanpa ijin padahal perkuliahan
belum selesai

3 | Saya akan memberikan nilai
baik kepada mahasiswa yang

Proses testing ini menggunakan pola yang dihasilkan
oleh proses training. Proses testing menghasilkan akurasi
pengklasifkasian.

Tabel 4.2 Data nilai mahasiswa

selalu tepat waktu dalam 515
menyelesaikan mengumpulkan . TA TA Jumlah
tugas yang diberikan No | Matakuliah | 555016 | 20162017 | Data
4 | Saya akan memberikan nilai 1 | Struktur data 23 20 43
baik kepada mahasiswa yang 2 | Algoritma
aktif selama perkuliahan baik 2|6 Pemrograman 43 42 85
bertanya atau menjawab 1
pertanyaan 3 | Teknik 28 19 47
5 | Saya akan memberikan nilai kompilasi
baik kepada mahasiswa yang 4 | Pemrograman
29 15 44
membantu teman yang 4 15 web 3
kesulitan dalam materi 5 | Basis Data 1 47 42 89
perkuliahan 6 | Pemodelan
6 | Saya akan memberikan nilai Sistem 26 16 42
kurang kepada mahasiswa yang s | 9 Informasi
tidak perhatian terhadap materi 7 | Konsep
perkuliahan Sistem 29 42 71
7 | Saya akan memberikan nilai Informasi
baik kepada mahasiswa yang 8 | Analisis dan
. . 317
selalu perhatian terhadap materi Perancangan
. . 22 19 41
perkuliahan Sistem
8 | Saya akan memberikan nilai Informasi
baik kepada mahasiswa yang 713 9 | Algoritma
selalu sopan dalam mengikuti Pemrograman 19 20 39
perkuliahan 4
9 | Saya akan memberikan nilai 10 | Jaringan
; . 24 28 52
baik kepada mahasiswa yang 4|6 komputer
selalu mencatat tanggapan dari 11 | Algoritma
dosen dan teman kuliah Pemrograman 18 26 44
10 | Saya akan memberikan nilai 3
baik kepada mahasiswa yang 12 | Bahasa
selalu ijin ketika hendak keluar 812 rakitan 23 4 64
kelas d k kel i
elas dan masuk kelas 13 ]armgal'] 71 15 36
Total 44 1 50 syaraf tiruan
Keterangan: Total 697
TP: Tidak Pernah
J: Jarang Tabel 4.2 menampilkan jumlah data nilai
S: Sering

4.4 Tahapan Pengolahan Data

Data nilai mahasiswa yang telah dikumpulkan
adalah berupa nilai kehadiran, nilai tugas, nilai UTS dan
nilai UAS. Data nilai tersebut dipisahkan berdasarkan
nilai huruf pada nilai akhir mahasiswa. Setelah itu data
nilai diolah menggunakan software Matlab R2014b.
Data nilai tersebut dibagi ke dalam data latih dan data uji

menggunakan K-fold cross-validation.

Setelah itu data latih mengalami proses training
menggunakan algoritma Naive Bayesian Classifier. Pola
training dihasilkan oleh proses ini. Kemudian proses
yang dilakukan adalah proses testing terhadap data uji.
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mahasiswa yang digunakan dalam penelitian ini. Ada 13
mata kuliah dengan total data nilai mahasiswa yang
digunakan yaitu 697 data. Total data yang dikumpulkan
dipisahkan menurut nilai huruf (Tabel 4.3).

Tabel 4.3 Data nilai mahasiswa sesuai nilai huruf

No Nilai Huruf Jumlah Data
1 Nilai huruf A 300
2 Nilai huruf B 211
3 Nilai huruf C 125
4 Nilai huruf D 11
5 Nilai huruf E 50
Total 697
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Jumlah data nilai huruf A adalah 300 data atau
merupakan jumlah data paling banyak. Nilai huruf D
merupakan jumlah data paling sedikit, yaitu 11 data.
Data nilai mahasiswa dibagi ke dalam data latih dan data
uji. Rincian jumlah data latih dan data uji disajikan pada
Tabel 4.4. Pembagian data menggunakan K-fold cross-
validation.

Tabel 4.4 Data latih dan data uji

No Jenis Data Jumlah Data

1 | Data Latih 558

2 | Data Uji 139

Total 697

No Nilai Huruf Jumlah Data
1 Nilai huruf A 240
2 | Nilai huruf B 169
3 | Nilai huruf C 100
4 | Nilai huruf D 9

5 | Nilai huruf E 40
Total 558

Tabel 4.5 Pembagian data latih menurut nilai huruf

No Nilai Huruf Jumlah Data
1 Nilai huruf A 60
2 | Nilai huruf B 42
3 | Nilai huruf C 25
4 | Nilai huruf D 2
5 | Nilai huruf E 10
Total 139

Tabel 4.6 Pembagian data uji menurut nilai huruf

Data yang telah dibagi, kemudian diolah menggunakan
Algoritma Naive Bayesian Classifier. Hasil klasifikasi
data uji ditunjukan pada Confusion Matrix (Tabel 4.7).

Tabel 4.7 Confusion Matrix

Prediksi
Nilai | Nilai | Nilai | Nilai | Nilai
A B C D E
Nilai
A 58 2 0 0 0
Ngal 3 13 | o 0 0
Aktual | Nilai 0 0 24 0 1
C
Nilai
D 0 0 0 0 2
Nilai
E 0 0 0 0 10
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Data nilai A diklasifikasikan benar berjumlah
58 data dan diklasifikasi salah sebanyak 2 data ke nilai
B. Data nilai B diklasifikasikan benar sejumlah 39 data
dan salah klasifikasi ke nilai A sebanyak 3 data. Data
nilai C diklasifikasikan benar sejumlah 24 data dan 1
data diklasifikasikan salah ke nilai E. Data uji nilai D
yang sejumlah 2 data diklasifikasikan salah ke nilai E.
Data uji nilai E yang sejumlah 10 data diklasifikasikan
benar. Rumus menghitung akurasi sebagai berikut:

ahkurasi =

Jumlah yang diklasifikasikan dengan benar

Total sampel data yang diuji

kurasi = —x 100 %
GRUTGSt =139 ¥

akurasi =94, 2446 %
Jadi, akurasi hasil klasifikasi adalah 94,2446%.

5. KESIMPULAN DAN SARAN
5.1 Kesimpulan

Berdasarkan  hasil penyebaran kuesioner
didapatkan bahwa poin-poin dari kuesioner yang disebar
adalah kerajinan atau kehadiran, sikap perilaku,
keaktifan, bertanggungjawab, dan disiplin berpengaruh
tidak signifikan terhadap nilai akhir mahasiswa.
Komponen nilai DHDNS terdiri dari Kehadiran, Tugas,
UTS dan UAS tetap menjadi penilaian utama untuk nilai
akhir mahasiswa.

Penggunaan metode NBC dapat digunakan
untuk pengklasifikasian nilai akhir mahasiswa. Tingkat
akurasi  klasifikasi ~ sebesar  94,2446%  dengan
menggunakan pengukuran efektifitas Confusion Matrix.

5.2 Saran

Untuk pengembangan lebih lanjut, dapat
menambahkan jumlah data nilai mahasiswa agar pola
nilai lebih bervariasi.

6. TERIMA KASIH
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PARALEL SESSION SEMMAU 2018

PARALEL 1 : INFORMATION SYSTEM
MODERATOR : YOHANES PAYONG, S.Kom., M.T.
RUANGAN : SOTIS 1
ID PEMAKALAH JUDUL MAKALAH
Emanuel Safirman | SISTEM INFORMASI LAYANAN PUBLIK
e BIDANG KESEHATAN BAGI MASYARAKAT
SEM2018-01 | Bata, Edwin Ariesto | .\ pipATEN  SIKKA MENGGUNAKAN
Umbu Malahina MEDIA PESAN SINGKAT
. : ANALISIS PENGUJIAN SISTEM INFORMASI
SEM?2018- 03 Maria Adelfin Londa, | "\ meviie DI UNIVERSITAS  FLORES
Ferdiandus L. Witi MENGGUNAKAN STANDAR ISO 9126.
KONTRIBUSI PEMBINAAN GURU OLEH
SEM2018- 11 Hasibun Asikin KEPALA SEKOLAH DAN TEAM WORK
TERHADAP EFEKTIVITAS MADRASAH.
‘ . PERANCANGAN _ SISTEM _ INFORMASI
SEMD01S. 14 Hevi Herlina Ullu, | KEPEGAWAIAN PADA YAYASAN
- Rini Widhowat PENDIDIKAN 20 DESEMBER BERBASIS
WEB.
: . RANCANG BANGUN SISTEM INFORMASI
SEM2018- 16 | Yulius AHe.lrjo}SIeputro’. PENGELOLAAN  KAMPUNG  WISATA
ransisca Anita Herawatl | ggioWINANGUN DI YOGYAKARTA.
Fransiskus M. H. ANALISIS KELAYAKAN IMPLEMENTASI
. . BIG DATA DALAM SISTEM LAYAN
SEM2018- 18 B leptg.bUdli{Ra%l CUSTOMS, IMMIGRATE DAN QUARANTINE
ernardino, Hasibun (CIQ) PADA POS LINTAS BATAS NEGARA
Asikin. TERPADU.
Yohanes J.W. SISTEM INFORMASI PENGOLAHAN DATA
SEM2018- 19 Karwayu, Conchita TANAMAN PERKEBUNAN DI KABUPATEN
Tunits Chandra.s SIKKA BERBASIS WEB.
- RANCANG BANGUN PORTAL AKADEMIK
SEM2018- 27 Antonio Suares, INSTITUTO SUPERIOR DE FILOSOFIA E DE

Yohanes Payong.

TEOLOGIA (ISFIT DILI TIMOR LESTE).
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PARALEL SESSION SEMMAU 2018

PARALEL 2 : SOFT COMPUTING
MODERATOR : YAMPI R. KAESMETAN, M.KOM
RUANGAN : SOTIS 2
1D PEMAKALAH JUDUL MAKALAH
' ' APLIKASI PENDAFTARAN PELAKU USAHA
SEM2018.04 Edwin Ariesto Umbu | NELAYAN PADA KABUPATEN SABU RAIJUA
} Malahina. (STUDI KASUS : DINAS PERIKANAN DAN
KELAUTAN).
' _ ' APLIKASI PENGENALAN HEWAN UNTUK
Febriyanti Alwisye | SISWA PENDDIKAN ANAK USIA DINI (PAUD)
SEM?2018-05 Wara, Yosafat Pati BERBASIS AUGMENTED REALITY DAN
Koten, Yeremias Lay. | METODE MULTIMEDIA DEVELOPE  LIVE
CYCLE (MDLC).
Devid Alberto Lahur. | OPTIMASI PENCAMPURAN PAKAN PADA
; > | BUDIDAYA IKAN LELE BERDASARKAN
SEM2018-06 Marianus I. J. KANDUNGAN GIZI  DENGAN METODE
Lamabelawa. LINEAR PROGRAMING.
IMPLEMENTASI METODE TECHNIQUE FOR
Doni Sihotan ORDER PREFERENCE BY SIMILARITY TO IDEAL
SEM2018-08 . & SOLUTIONS (TOPSIS) DALAM PENETUAN
Meiton Boru. UANG KULIAH TUNGGAL DI UNIVERSITAS
NUSA CENDANA.
Sebastianus A. S. IMPLEMENTASI ROUGH SET DAN COSINE
SEM2018-09 | Mola, Kornelis Letelay, | SIMILARITY UNTUK PREDIKSI KELULUSAN
Ratna Yulika Go. MAHASISWA.
PERBANDINGAN ALGORITMA NAIVE BAYES
SEM2018-10 Diana Fallo. DAN ID3 DALAM MEPREDIKSI PENGGUNAAN
LISTRIK RUMAH TANGGA.
Mulyati’ Neng Ineu PENERAPAN DEMPSTER SHAFER DALAM
SEM2018-12 Siti Nur'aem DIAGNOSA KANKER KOLOREKTAL.
Arini Aha Pekuwali. | PREDIKSI ~ PENILAIAN ~HASIL  BELAJAR
L . | MAHASISWA MENGGUNAKAN ALGORITMA
SEM2018-15 Andrlyanl, ngllna NAIVE ~ BAYESIAN  (STUDI  KASUS
Trisnawati. UNIVERSITAS TAMA JAGAKARSA).
Nelcy Dessy PENGGUNAAN ALGORITMA GENETIKA
SEM2018-17 | Rumlaklak, Emerensye | DALAM  PENENTUAN RUTE WISATA DI
S Y Pandie KOTA/KABUPATEN KUPANG.
Rapmaida SISTEM PENGAMBILAN KEPUTUSAN UNTUK
) ) PENENTUAN KELAYAKAN CALON
SEM2018-20 Pangaribuan, Yelli KREDITUR DENGAN MEGGUNAKAN
Nabuasa. METODE FUZZY WEIGHTED PRODUCT.
. EKSTRAKSI FITUR GARAM BERDASARKAN
SEM2018-21 Yampi R. Kaesmetan, | o'\ \RNA SERTA PENENTUAN LOKASI
Yoseph Jacob Latuan. | pppvfASARAN GARAM DI PULAU TIMOR.
SISTEM PENDUKUNG KEPUTUSAN
o PEMILIHAN SEPEDA MOTOR SPORT DENGAN
SEM2018-22 YR; bby I\I}allnidllin’ METODE SIMPLE ADDITIVE WEIGHT (SAW)
Ohanis Malclak. (STUDI KASUS : DI BEBERAPA DILER RESMI
MOTOR DI KOTA KUPANG).
' PENENTUAN KELAYAKAN PEMBANGUNAN
SEM2018.26 Wandi, Max ABR. | SEKOLAH MENGGUNAKAN METODE SIMPLE
- Soleman Lenggu. ADDITIVE WEIGHTING (SAW) (STUDI KASUS
: KANTOR DINAS PPO KOTA KUPANG).
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PROSIDING SEMMAU 2018

PARALEL SESSION SEMMAU 2018

PARALEL 3 : MOBILE COMPUTING
MODERATOR : EMANUEL SAFIRMAN BATA, $.KOM., M.T.
RUANGAN : SOTIS 3
ID PEMAKALAH JUDUL MAKALAH
Jemi Yohanis ANALISIS PENGGUNAAN INTERNET DI SMK
SEM2018-02 | Babys, Hanna Mariana NEGERI 3 KUPANG.
Baun.
Barnabas Sarbunan,
SEM2018.07 Benyamin Jago IMPLEMENTASI AUGMENTED REALITY UNTUK
i Belalawe, Yohanes PENGENALAN HEWAN BERBASIS ANDROID.
Suban Belutowe.
Andereas Lamma | PENGAMANAN WEBSITE PENGARSIPAN
. DOKUMEN PENTING DI POLDA NUSA
SEM2018-13 | Gadja, Yohanes Suban | 1p\GGARA TIMUR DENGAN ALGORITMA AES-
Belutowe. 128.
PENERAPAN LAYANAN SISTEM INFORMASI
SEM2018. 23 Elf:lra Umar', ' %EI;OLAH PADA SMK NEGERI 1 ENDE BERBASIS
Dewi Anggraini. -
Fransiskus
Xaverius Tjoko SISTEM INFORMASI GEOGRAFIS PEMESANAN
SEM2018-24 | Priyono, Gregorius | 1, ks TIMOR BERBASIS ANDROID.
Rinduh Iriane, Petrus
Katemba.
Eko Djufriadiy
Rihibiha, Emanuel | pRESENSI MAHASISWA BERBASIS MOBILE WEB
SEM2018-25 | Safirman Bata, Edwin | (STUDI KASUS : SISTEM INFORMASI AKADEMIK

Ariesto Umbu
Malahina.

MANDIRI STIKOM UYELINDO KUPANG ).
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PROSIDING SEMMAU 2018

Prosiding SEMMAU merupakan buku publikasi untuk menampung hasil penelitian yang
berhubungan dengan bidang sains dan teknologi. Bidang penelitian yang dimaksud adalah Sistem
Informasi, Soft Computing, Mobile Computing.

Prosiding SEMMAU diterbitkan oleh Lembaga Penelitian, Publikasi dan Pengembangan pada
Masyarakat, Bekerja sama dengan Program Studi Teknik Informatika dan Program Studi Sistem
Informasi STIKOM Uyelindo Kupang. Redaksi mengundang para professional dari dunia usaha,
pendidikan dan peneliti untuk menulis mengenai perkembangan ilmu di bidang Teknologi
Informasi.

Prosiding SEMMAU diterbitkan 1 (satu) kali.

750 |Buku 4, Kupang, 22 November 2018



I; T i) el
VIUYELT w KUPING
~ Jalan Penntts Kemerdekaan i KayuPUtiKupangeNTre =7 4

Telp; 0380-8554500855544990Faxi03806554502. =~
Website: http//Wwmwuyelindoiacid - R
Website: https//wwwilp3mstikomuyelindo;acid® e
Email: st;ko QUYENNd0;aGid, Semmat@uyeli _N'i" d Sl

PROGRAN 'S ST ”
SISTEMANEORMASI{(S1) TERAKRED IB
TEKNIK INFORMATIKA\(S1) TERAKREDITASIB -
TEKNIKANFORMATIKA(D3) JERAKREDITAST. & * 37 *

P — '-w- - -
-

lllllHl !Illlllllllil NIIIIIIIlIIllIIIHIHIIHI J ..._; ——




